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n 门萨会员；FRM金融风险管理师；北京大学经济学学士；美国华盛顿圣路易斯大学金融数学

硕士；2019年获得 “30岁以下改变世界的创业者”称号（简称“中关村U30”)；胡润U30

n 10年中美二级市场投资经验；2016年起，研究第三代AI智能投资，也是A股最早一批人工智

能量化探索者；

n 2015年开始再波士顿顶级量化对冲基金Putnam Investments，主要负责美股、大宗商品量

化策略；参与管理的多资产绝对收益基金（PDMAX)规模150亿美金，业绩实现无论牛熊都

100%正收益，多次被华尔街报道。要负责基金中的美股、国际股、大宗商品量化策略。

北美对冲基金| 第一批AI量化投资践行者

创始人兼首席投资总监：雷宗



AI科学家：Tim Li

原Fidel i ty  A I数据科学家技

术总监，美国规模第二大资产

管理公司、原NetBra in  首席

数据科学家、美国波士顿大学

物理学博士、美国东北大学博

士后

长短期记忆网络、高维大数据

降维、随机模拟等领域发表15

篇文献；AI系统框架分析的底

层算法开发

NLP科学家：Andy Zhang

原LexisNex is  首席数据科学

家、原Edwards  Equi fer  算

法工程师、美国佐治亚理工大

学工程学博士

在AutoML机器学习模型 优化，

NLP自然语言处理 等领域发表

9篇文献。主要负责大数据分析

系统中的非结构化数据采集、

特征提取、和大数据分析

 

团队介绍：大数据+算法博士
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技术负责人：杨攀

清华大学本科、博士；原中信

证券研究部、原中合基金研究

主管/私募基金经理；自2016

年开始先后管理中合成长1号、

中合精品1号等私募基金产品；

采用基本面量化分析的方法进

行产业周期分析、企业运营分

析和市场波动分析

合伙人：李斌

师从诺贝尔经济学奖获得者

罗伯特.席勒教授，擅长大数

据体系搭建、资产配置与风

控;

海航集团创新金融事业群总

经理、京东金融证券事业部

总经理、美国雷曼兄弟固定

收益部量化、耶鲁大学投资

基金会资产配置、美国耶鲁

大学经济金融学PhD



北京航空航天大学 航空宇航系统工程本科及硕士；原中国农业银行总行科技与产品管理局；12年银行/金融工作经验，13年期权交易经验，

对期权策略设计及对冲交易深入研究，精通期权定价及风控理论
王成志

清华大学本科、硕士、博士；拥有中信证券研究部、私募基金研究主管、私募基金经理的工作经历；管理2支私募证券投资基金：中合成长

1号、中合精品1号；2020年年度收益率为47.45%，同类基金中排名3090/11196；采用系统化的价值投资方式，通过基本面量化的研究方

法进行基金管理，投资风格为：自下而上、宽护城河、安全边际、适度集中、长期持股。

杨攀

美国杜兰大学数学硕士;过亿资金规模管理经验；著有《MATLAB量化金融分析基础与实战》机械工业出版社，量化学习的热门书籍之一;

五年量化投资经验,具有股票smart beta、多因子及事件驱动策略、期货套利、趋势和日内策略、分级A轮动及ETF套利等策略经验；熟悉

小波滤波、随机微分、随机过程、levy过程、布朗运动及分形布朗运动等; 精通基本的统计学算法和数据挖掘算法; 
马萌

中央财经大学金融学学士：7年期货经验；管理5000万+规模。擅长期货CTA量化交易。由期货套利、趋势跟随、多因子策略构成的组合

策略，在震荡和趋势行情中均有比较好的表现，王刚

其他团队成员（部分）



获得的各类国家、省、市级荣誉——

n 团中央创青春中国青年创新创业大赛（互联网组）全国金奖

n 2020金鸡湖现代服务业峰会创新创业大赛总决赛一等奖

n 中关村U30-2019年度杰出人才

n 2019创富中国年度总决赛冠军 

n 创客北京2019创新创业大赛北京市三等奖

n 2019第五届“海科杯”全球华侨华人创新创业大赛三等奖

n 全球青年创新大会“2019年度最具成长力创新企业Top50”

n 钱塘之星（第四届）创业创新大赛金融科技专场“金种子”奖

n 首届汕头创业之星大赛三等奖

n 2019创富中国 “智能+”专场一等奖

n ……

公司荣誉



n 2019年获得

中关村高新技术企业证书

n 2020年获得

国家高新技术企业证书

公司资质



技术优势02



n 我们从金融大数据出发，构建基于深度强化学习的分析算法，围绕着收益预测+风险管理两个金融核心问题，与合作企业共同制

定具体的AI+大数据金融场景落地方案

n 从方案设计-数据库搭建-算法构建-引擎工程-产品落地，我们负责全流程的实现落地

合作场景

宏观经济

基本面

技术资金面

信息流

另类数据

金融大数据

LSTM深度强化
学习算法

收益预测模型
（阿尔法模型）

风险管理模型
（贝塔模型）

AI金融大数
据分析引擎

大宗实体企业
期现仓位管理

外汇资产贬值
风险管理

场景-
智能风险管理

AI智能投顾



高维度大数据

我们的大数据库涵盖传统金融数据、量化因子、宏观

指标、另类数据等，全面、深入透析企业、行业、经

济360度画像。不仅包括数字类数据，也包括通过自

然语言处理（NLP）转化的文本类数据。

深度强化学习：策略博弈，优胜劣汰

一刀智投通过使用强化学习，对于数据、模型和参数进行动态调整，让基于海量大数据

的“投资基因”模型自我博弈，适者生存，进化为长期稳定有效的AI投资智慧。

n 大数据和AI技术开启了主动研究、量化研究之后的第三代投研技术——AI智能投研。

n 一刀智投将大数据和深度学习结合应用在投研上，通过自动化流程的大数据分析技术，为不具备研发能力的机构和

个人赋能量化投资能力。

关键指标 原始数据维度

基本面财报数据 213

技术面资金面指标 141

量化因子指标 428

另类数据 117

宏观经济指标 1413

技术优势：高维大数据优势+LSTM量化算法优势



图像+文本另类产业数据
我们的数据不仅包括数字类，也包括文本类。通过自然语言处理（NLP)将非结构化的图像和文本

数据转化为结构化数据。与其他NLP应用不同的是，我们专注于大宗产业场景端到端的应用，采

用的金融场景语义而非自然语义。我们的大数据库涵盖传统金融数据、量化因子、宏观指标、另

类数据等，全面、深入透析企业、行业、经济360度画像。

技术优势：高维大数据优势+LSTM量化算法优势
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ü 全文文本

ü 总体情绪

ü 分析师选择？

ü 产业公司行为？

产业报告会录音

文本

文本类数据（NLP)图像类数据（图像识别）
宏观经济预测

执行算法

大类预测矩阵

标的择优

波段择时

LSTM长短期记忆深度学习量化算法
我们坚持试用自身从底层独创开发的深度强化学习算法，而非现有开源AI算法的打包组合，更

非国内简单数据挖掘的产品包装。在设计时间维度的众多领域，数据噪音打到95%以上，常见

的CNN、RNN会陷入噪音拟合陷阱。我们对此开发了专门适用于挖掘时间序列噪音数据的深度

强化学习算法。

风格组合



场景案例03



u 解决方案：中XXX是北京黄金二级零售商，

库存大量金币、金条、黄金礼品等黄金现货

+白银现货。在黄金价格下行时，公司资产

将遭受大额亏损，之前是通过卖出期货合约

进行简单套保+主观大趋势研判。

u 我们在简单期现套保模式上，采用海外领先

期现联动管理模式，从水平、斜率、凸性三

个角度入手，升水、贴水两种结构，加之看

涨、看空两种方向，形成3x2x2=12种不同

结构下的套保套利全维度量化管理体系，以

适应全天候不同市场下的风险冲击和投资机

会

场景1：大宗实体企业期货现货

智能量化管理



企业痛点：常态行情的生产周期性亏损+极端行情的套保亏损



大宗商品价格风险管理系统
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企业可以一站式进行大宗合同——现货——期货

管理，包括但不限于：

1、对不同含量和品种的大宗商品进行定量核算

2、实时跟踪购项和销项合同对大宗库存的影响

3、库存现货与对冲期货一一匹配

4、根据业务周期实现自动对冲期货期权合约换月

5、生成符合国际套期会计准则的报告



案例1：黄金公司的现货期货风险

风险因素 影响方向 敞口大小 波动幅度 收益影响

国内利率 - 20亿 1% 2000万

黄金价格 + 20亿 20% 4亿

美元汇率 - 10亿 5% 5000万

美债利率 - 50亿 0.5% 2500万

美股指数 - 2亿 25% 5000万

某黄金公司年销量价值约100+亿，净利润率3-5%，净利润3-5亿。

库存黄金价值约20亿。

库存黄金带来的风险敞口包含国内利率、黄金价格、美元汇率、

美债利率、美股指数等。

如果全部风险因素往负向影响运动，带来损失约5亿4500万；若

往正向影响运动，则为5亿4500万收益，整体公司净利润翻倍。



案例2：甲醇、pp简要分析

甲醇

煤

天然气

尿素

利率
聚丙烯原油

汇率

利率

价值1亿的甲醇现货的风险敞口

=100%甲醇+44.9%聚丙烯+17.6%乙二醇+17.2%PTA+9.3%焦炭+8.6%原油+5.2%动力煤



Ø 企业采购棕榈油，生产表面活性剂。但棕榈油采购成本

不断增加

Ø 引入海外综合库存管理概念——

综合库存(comprehensive stock)=物理库存(physical stock) +虚

拟库存(virtual stock) 

Ø 成本优化的3个维度：风险对冲+灵活虚拟库存+收益增厚

案例3：棕榈油企业摊低成本-方案

管理方式 采购总量 天数 总计采购成本 平均采购成本
物理库存 67 469 365971 5462
综合库存 67 469 315654 4711

综合库存+增厚 67 469 304097 4539

对冲影响 灵活虚拟库存
影响 增厚收益影响 总计成本降低

成本降低 38291 12026 11556 61874
成本优化效率 10.46% 3.29% 3.16% 16.91%

优化概率 60% 90% 90%



价值主张：稳定生产利润+规避套保交易亏损



u 解决方案：北京某企业2019年对外销售产品收入以美元形

式存在海外存款账户，然而由于美元贬值，该账户资产因

外汇减值损失上亿。

u 我们通过中长期宏观趋势+短期货币套利等方式进行外汇

量化风控管理，2020年客户企业外汇按原先操作本应损失

1.8亿，实际结果增值1千万

场景2：涉外企业外汇资产贬值风险管理







产品截图-用户报告 产品截图-交易日志 产品截图-策略商城



   ■ 产品逻辑：绝对收益产品，运用多因子选股模型力争实现稳定的超额收益。其选股策略是完全由量化模型驱动的，以价值估值和市场风险策动为

核心因子的策略；空头端由模型择优选择对冲标的，对冲标的包括IC、IF及300期权组合，以对冲多头端股票持仓的 Beta风险；动态调整多空敞口，

权益类净风险敞口范围为±20%。

场景3：AI智能投顾平台

25注：产品的历史业绩仅供参考，不预示本产品未来表现，不构成对本产品本金不受损失或取得收益的承诺或保证。

2021年6月 2021年7月 2021年8月 2021年9月 2021年10月 2021年11月 2021年12月
0.32% 2.27% 1.72% 1.38% -0.17% 0.87% 2.99%

2022年1月 2022年2月 2022年3月 2022年4月 2022年5月
2.22% 2.74% 0.14% -2.81% 2.78%

产品 中证

累计收益
15.26% -11.52%

年化收益
15.56% -11.75%

最大回撤
4.01% 26.87%

年化波动率
6.73% 16.45%

夏普比例
2.31 -0.71

卡玛 3.88 -0.44



开始时间 2019/12/18

最新日期 2020/12/31

期末净值 1.379

累计收益率 37.91%

最大回撤 4.05%

年化收益率 36.2%

年化波动率 10.1%

夏普比率 3.58

n 策略逻辑：经典的量化CTA策略，以

传统技术分析为基础，结合现代统计

计量理论，大部分趋势跟踪策略基于

量价类时序信号，主要目标为跟踪全

市场品种，捕捉动量效应，只要有任

何品种或板块出现较大方向性波动，

便能实现较大盈利，进而抵消其他品

种产生的亏损。

期货算法1：期货CTA时间序列

n 自2019年12月18日运行以来，获得了37.9%的累计收益；2020年初疫情期间基本没有明显

回撤，后续迅速扩张累计收益；



开始时间 2020/08/18

最新日期 2020/12/31

期末净值 1.182

累计收益率 18.2%

最大回撤 2.33%

年化收益率 52.5%

年化波动率 9.86%

夏普比率 5.32

n 策略逻辑：利用截面类量价因子和基本面

因子，依据综合打分或回归法进行品种/

板块间的排序，通过市值或者风险平价保

持市场中性，提升组合收益稳定性。该类

策略往往具有较高的Sharpe及Calmar 

Ratio，但需要注意因子的过拟风险、多

重共线性（正交化实践中的弊端）及因子

同质化带来的因子阶段失效问题（19年8

月的展期因子）。

期货算法2：横截面期货多因子

n 自2020年8月运行以来，获得了48.49%的累计收益；无论是样本内还是样本外均有强劲的表

现



开始时间 2019-8-1

最新日期 2020-12-31

期末净值 1.672

累计收益率 67.2%

最大回撤 13.5%

年化收益率 45.3%

年化波动率 19.1%

夏普比率 2.38

n 策略逻辑：将原本的AI算法框架通过迁移学

习，在中国A股数据上进行了二次开发和优化。

核心投资策略是自身从底层独创开发的深度

强化学习算法，而非现有开源AI算法的打包

组合。

n 在涉及时间维度的很多领域，例如针对某些

噪音达到95%以上的数据，对此开发了专门

适用于深度学习挖掘时序噪音数据的AI噪音

滤波器。

n 2019年1月开始用自有资金内测，2019年8月正式由AI系统管理客户资金、实盘上线。截至

2020年底实盘投资年化收益45.3%，在年化收益为指数2倍以上的同时，最大回撤也小于指数

A股算法：Alpha策略



商业模式04



商业模式：系统服务费+交易顾问费

系统服务费=系统服务费+定制开发费+数据维护费

2021年为3家企业落地系统，11家企业提供咨询，总技术服务费

400万
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统计指标

累计收益 9.68%

年化收益 18.64%

最大回撤 2.42%

年化波动率 5.70%

夏普比例 3.27

卡玛 7.69 

黄金 企业账户
运行天数 157 157
波动率 11.2% 3.5%

最大回撤 5.1% 1.9%

交易顾问费=资金规模*1%+企业交易收益*20%

（2021年底启动）目前管理企业交易资金1亿+，累计收益9.68%，

累计交易顾问费约200万



客户获取：以期货证券公司、行业组织、咨询平台为渠道
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  1、我们的优势是海外降维打击的大数据+AI量化技术、对产业近

十年的经验和理解、和智能系统落地能力

  2、合作的渠道有期货公司、行业组织、咨询平台等，它们具有

维系客户、提供增值服务的动机，但却缺少技术产品

  3、客户群体的需求动机有利润动机、政策压力、风险预防等多

种因素，具体因国企/私企、生产/贸易、工业/农业不同类型决定



同业竞争：万亿级市场下，发挥技术优势、联合本地渠道

市场规模万亿级

行业举例如钢铁——约5000元/吨。我国钢铁产量10.64亿

吨，约5.32万亿元；我国钢铁消费量9.95亿吨，约4.97万

亿元，共计超10万亿（未计入大宗贸易公司产值）。金属、

贵金属、农产品、化工等各行业总计规模预示着大宗风险

管理是面向几十万亿级别以上的市场。
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经验技术优势

证券期货

获
客
优
势

资讯平台

互联网大厂

爱玩特
我们

竞争策略：发挥技术和经验优势+联合本土渠道

1、我们的海外降维打击技术+十年大宗行业经验是超出同业的最

大竞争优势。而本地证券期货公司和咨询平台不具备大数据+AI

量化能力；互联网大厂缺乏大宗产业和金融理解

2、多位团队人员来自海内外顶尖基金投行券商，我们的获客能

力高于互联网大厂，低于本地券商期货公司和行业组织。采取互

补联合的方式，共同触达和服务客户



发展规划：大宗品种扩展、交易所联动、工农重点省市落地、紧跟政策

发展方向1：大宗品种扩展

我们系统最先落地于煤焦钢铁行业，目

前已拓展到农产品与贵金属，其后继续

拓展到金属、化工等其他大宗品，以及

大宗对外贸易中涉及的外汇风险
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煤焦钢铁

农产品

金属 化工

贵金属

外汇

发展方向2：与商品交易所联动

将我们的大宗库存产能大数据风控系统

与郑商所和大商所联动，为企业降低运

营风险，提高交易专业度，可以从系统

服务、仓储运输、供应链金融、信用支

持等多维度为交易所成员提供增值服务

发展方向3：工农重点省市业务本地化

为了更好地服务客户和帮助客户理解大宗库存

和产能的风险与控制，我们计划在煤焦钢铁、

农产品、金属、化工等重点省市逐一布局，一

是本地部署算力设施、加快数据相应计算；而

是与本地渠道一起就近服务客户、提供快速响

应的系统迭代和技术支持

国家/国际政策：
1、大宗成为货币锚点：美元与中东石油、卢布与欧洲天然气、人民币与澳大利亚铁矿石

2、国际标准ISO 31000:2018《风险管理—指导方针》，IEC 31010:2019 《风险管理——风险评估技术》；国家标准GB/T 24353-2009 《风险管
理——原则与实施指南》，GB/T 27921-2011 《风险管理——风险评估技术》，国资委2006年《中央企业全面风险管理指引》国资委 2006年版，国
资委2019年101号文《关于加强中央企业内部控制体系建设与监督工作的实施意见



融资计划：1000万融资，50%技术开发，25%市场，25%算力数据
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2018 2021
当前

融资计划

公司成立
种子轮融资300万

天使轮
融资500万

全年营收400万

融资1000万

融资需求：

大宗风控技术开发50%

交易所和工农重点省市落地运营25%

算力设施和大数据成本25%


